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1. GOBIERNO DEL DATO

1.1 INTRODUCCION

En el presente documento se pretende dar una pincelada al gobierno del dato, destacando los conceptos
principales y resumiendo ciertos aspectos a tener en cuenta para llevar a cabo un proyecto de este tipo. Se
propone el ecosistema de herramientas de Talend como software de apoyo para el desarrollo.

Dentro de un concepto global Data Management, el concepto de Data Governance se encarga de la
direccion y supervision de los datos, identificando ademas las siguientes areas que estan interrelacionadas:

e Arquitectura de datos: Define el plan de gestién de los activos de datos alineandose con la
estrategia organizativa para establecer los requisitos de datos estratégicos vy los disenos para
cumplir con estos requisitos.

e Modelizacion y disefio de datos: Es el praceso de descubrir, analizar, representar y comunicar los
requisitos de datos en una forma precisa llamada modelo de datos.

e Almacenamiento y operaciones de datos: Incluye el disefio, la implementacion vy el
mantenimiento de los datos almacenados para maximizar su valor. Las operaciones se realizan a
lo largo del ciclo de vida de los datos, desde la planificacion hasta la eliminacion de los mismos.

e Seguridad de los datos: La seguridad de los datos garantiza que la privacidad v la confidencialidad
de los datos se mantengan, que no se violen los datos y que se acceda a ellos de manera adecuada.

e Integracion e interoperabilidad de datos: Incluye procesos relacionados con el movimiento y
consalidacién de datos dentro v entre almacenes de datos, aplicaciones y organizaciones.

e Gestion de documentos y contenidos: Incluye las actividades de planificacion, implementacion y
control utilizadas para gestionar el ciclo de vida de los datos y la informacion que se encuentran en
una serie de medios, especialmente los documentos necesarios para apovar 1os requisitos de
cumplimiento legal y reglamentario.

e Datos de referencia y maestros: Incluye la conciliacion y el mantenimiento continuos de datos
compartidos fundamentales para permitir el uso coherente en todos los sistemas de la version
mas exacta, oportuna y pertinente de la verdad sobre las entidades comerciales esenciales.

e Data warehousing y BI: Incluye los procesos de planificacion, ejecucion y control para gestionar
los datos de apoyo a la toma de decisiones y permitir a los analistas de datos obtener valor de los
datos mediante el andlisis v la presentacién de informes.
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e Metadatos: Incluye las actividades de planificacién, ejecucion y control para permitir el acceso a
metadatos integrados vy de alta calidad que incluyen definiciones, modelos, flujos de datos y otra
informacion critica para comprender los datos v el sistema a través del cual se crean, se mantienen

y se accede a ellos.

e (alidad de los datos: Incluye la planificacion y aplicacién de técnicas de gestion de la calidad para
medir, evaluar y mejorar la idoneidad de los datos para su uso dentra de una organizacion.
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Ilustracién 1. DAMA-DMBOK2 Framework

Existen diversos frameworks que nos pueden ayudar a la hora de abordar un proyecto de este tipo
estableciendo criterios, equipo de trabajo, actividades a desarrollar, entregables y buenas practicas para la

correcta gestion del dato como son DAMA, DGl o DCAM
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1.2. EQUIPO DE TRABAJO, ACTIVIDADES Y ENTREGABLES

En este punto mencionaremas tres aspectos importantes a destacar.

e FEquipo de trabajo: En lugar de centrarnos en “titulos” de puestos concretos, vamos a destacar las
habilidades que debemos reunir para cubrir todas las areas a desarrollar:

o Procesos de negocio: Comprender los requisitos v determinar el impacto en los datos
o Modelado y arquitectura de datos: Establecer un roadmap vy arquitectura
o Habilidades técnicas de arquitectura: Diseno de dw, construccion y gestion

o Manipulacién de datos: Resolucion de problemas estructurales, relacion entre datos v
datasources

o Analitica de datos: Interpretacion de datos, representacion grafica

o Habilidades con el idioma: Definir glosarios comprensibles

o Habilidades estratégicas de negocio: Comprender las necesidades de la organizacion
e Actividades:

o Evaluacion de la situacion actual, identificacion de necesidades e identificacion de casos
de uso

o Definicion de la estrategia v el framework operativo centrado en casos de uso

o Gestion del cambio, creacion del glosario de negocio (business glosary) y coordinacion con
otras areas

o Hacer operativo el modelo para toda la organizacion
e Entregables

o Plan estratégico y roadmap

o Analisis de procesos

o Framework operativo y roles de trabajo

o (Glosario de negocio
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Cuadro de mando resumen

Plan de gestion del cambio, comunicacion y formacion

Buenas practicas, guias

1. Goal 1
2.Goal2
3.Goal 3

Ilustracidén 2. Template para documentacidén proceso de negocio
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2. TALEND DATA CATALOG

Talend ofrece un conjunto de herramientas que nos permite cubrir todo el ciclo de vida de los datos. En el
siguiente enlace un video que muestra toda su capacidad. La documentacion completa se puede consultar
en este enlace.

En este documento nos centraremos en la herramienta Talend Data Catalog que nos permite definir un
catalogo central y gobernado de datos de confianza.

Dicho catalogo puede ser compartido vy elaborado de manera colaborativa facilmente. Puede descubrir,
perfilar, organizar y documentar automaticamente sus metadatos y hace que sea facil de buscar.

Tal y como se menciona en el punto anterior, el data governance es solo una pieza dentro del data
management v por tanto, no hay que restar importancia a otros procesos como:

e Data Quality: limpieza, integracion, profiling
e Definir los BPM de nuestro negocio

e (Gestion de los workflows y respansabilidades entre los roles de la organizacion

Para ello Talend proporciona también otras herramientas como Talend Data Preparation y Talend Data
Stewardship. Mas info en el siguiente enlace
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Ilustracién 3. Metadata Management Arquitecture

2.3 PRINCIPALES CARACTERISTICAS

»  Analisis automatico de datos. Muestra patrones vy estadisticas basicas de los datos.
»  Estudio del linaje v analisis del impacto.

*  Recoleccion automatica v programable de metadatos desde mas de cien aplicaciones distintas.

Consultar aqur

+ Validacion de datos mediante diccionarios semanticos. También permite el enmascaramiento de
los datos.

+ Gestion de la seguridad de los archivos permitiendo acceso en funcién de roles y permisos

predefinidos a usuarios y grupos.

* Social catalog es un conjunto de caracteristicas que permiten el trabajo en equipo
facilitando la comunicacién mediante comentarios, avisos. ..

+  (Gestion de los datos mediante glosarios que pueden ser trabajados con workflow.
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Ilustracién 4. Ejemplo de Data Workflow con Glosario

Internamente Talend Data Catalog trabajacon versiones de metadatos, por defecto estan

ocultas, pero pueden hacerse visibles desde la interfaz de administracian.

i
| Database '

| A { RS e

o= SR T

e i et s e e

| Database |

Config v1 12/2017

>
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S
e
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e

-
o

‘ Configv2 06/2018

o Lainterfaz Metadata

® Ilustracién 5. Ejemplo de Control de Versiones

Metadata Manager.
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Explorer muestra las distintas configuraciones creadas en la interfaz
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Se pueden modificar los mends vy el aspecto alterando el archiva MetadataExplorarxm!/ o desde el propio

Metadata Explorer:

AIRFRANCE # %, Metadsta Exlores

AIRFRANCE KLM
¥, 3
// ~
FROGRA Vil E ETE 20&

. ot

DECOUVIR = —

LEGROUPE  EmClam T g '
EN BREF TRAFIC DE MARS 2016

0 poursuvant votre navigetn mur note site, vous & sckian i da s parmare el votre mepbvance Siateu

Ilustracién 6. Ejemplo de interfaz Metadata Explorer personalizada

0G - Metadata Explorer

HOME BROWSE MANAGE

1a £XP
a X[

Talend Data Catalog

Ilustracién 7. Interfaz Metadata Explorar por defecto
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2.1 ARQUITECTURA Y DESCRIPCION DEL SERVICIO

SERVER

CLIENTS

TDC Application Server

Access Web
interface to
administer and

use TDC
> Metadata Management

(Application)

DATABASE
Access Web

Aapplication via EOCiEEED
ot AP Metadata )
Metadata Repository —_— .:2
Metadata Harvesting
(Application) REMOTE METADATA HARVESTING AGENTS

4+

Harvest matadata
E via bridges on the
< Application Server

Flles, dirsctorles,

Metadata Harvesting
o ‘N Iakes

Metadata Source
Flles, directorles, API Component

v

Metadata Source
AP| Component

Y

Access lool specilic interface

16 Import from nd oxpor! to
soures technology Access 00l specific interfsce

ta import from and expart to
saurce technology

s

Third-Party Application Servers

Ilustracién 3. Ejemplo de arquitectura Talend Data Catalog

Descripcién de los bloques:

* Clientes: se conectan con un navegador weby una API REST. Desde el navegador Web o la API
REST, se accede a la aplicacion Talend Data Catalog. Aquies donde se crean los modelos,
se importan los metadatos, se rastrea el linaje, se gestiona el repositorio de metadatos, se disefia
la arquitectura de la empresa y se gestionan las tareas administrativas.

* Servidor: incluye la aplicacion Web Talend Data Catalog. Utiliza un servidor Apache
Tomcat integrado vy se ejecuta como una aplicacion web estandar. Por defecto, este servidor es
accesible en el puerto 11480.

La aplicacién Web de Talend Data Catalog incluye:

* Metadata Management para la gestion de los metadatos, el gobierno de los datos vy la
catalogacion de los datos, el Deposito de Metadatos para el almacenamiento de metadatos, la
aplicacion de recoleccion de metadatos para la importacion y exportacion de metadatos.

*+ Base de datos: contiene la base de datos utilizada para almacenar y recuperar metadatos vy
ejecutar calculos sobre ellos. Las bases de datos admitidas son Oracle, PostgreSQL y MS SQL
Server.
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* Remote Metadata Harvesting Agents: Uno o mas servidores de recoleccion de
metadatos instalados en una maquina remota. Talend Data Catalog utiliza esta maquina
como agente para importar o exportar a la tecnologia de la fuente de metadatos.

2.2 INTERFACES

Talend Data Catalog cuenta con dos interfaces a las cuales se accede por un punto de entrada
comun, en funciéon de los permisos de los que se disponga se mostrara la interfaz de usuario estandar o la
interfaz de administracion.

* Metadata explorer: Permite explorarlos metadatos, asicomo realizar modificaciones sobre
estos en funcion de los permisos de los que se dispongan. Si se accede desde una cuenta de
administrador aparece un nuevo mend desde el cual se realiza una gestion mas amplia de los
metadatos, los permisos de usuario, los servidores, v lo mas importante, se abre el acceso a la
interfaz de administracion.

* Metadata manager: Enestainterfaz se realizala gestion completa tanto de los metadatos
como de las vistas de los mismos disponibles desde la interfaz de exploracion. Permite la
realizacion de copias de seguridad y versionado de los metadatos, asi como gestionar la seguridad
de los mismos.

2.4 RECOLECCION DE DATOS EN TALEND DATA CATALOG

Talend Data Catalog permite obtener metadatos desde distintas plataformas mediante el uso de
puentes prapios, a los que se suman el cédigo de terceros para ampliar esta funcionalidad.

Para importar metadatos en Talend Data Catalog es necesario hacerlo desde una cuenta del
tipo administrador. Desde el ment Manage accedemos a Contents:

e | .é. DATA CATALOG - Metadata Explorer

HOME BROWSE MANAGE
Contents

Users

Groups

Statistics

Log

Schedules

Servers

Email

Custom Attributes
Semantic Types
License

System

Advanced Metadata Manage:
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Ilustracién 8. Administracién de Contenidos

Una vez accedido a la gestion de contenidos presionamos el simbolo + y seleccionamos Model :

Manage Contents

[ Model
| B Glossary
& Semantic Mapping

% Data Mapping

AN IITAN)

Ilustracién 9. Insercién de nuevo Modelo

Una vez hemos accedido a Model nos aparecera una pestana en la que seleccionaremos un puente en
funcién de la fuente de la que queramos:

New Model x
MName: Model

Description:

Import Server Default Server

Import Bridge || |

Ilustracién 10. Seleccién del Puente

2.5.1 EXTRACCION DE METADATOS DE UN ARCHIVO

Habiendo seguidos los pasos anteriormente mencionados, seleccionamos el puente “File System
(CSV, Excel, XML, JSON, Avro, Parquet, ORC, COBOL, Copybook)”, introducimos
el nombre v la descripcion deseada vy pulsamos OK:

Newy Model x
Narme: Model

Description:

Import Server: Default Server

Import Bridge: System (CSV, Excel, XML, JSON, Avro, Parquet, ORC, COBOL Copybook)
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Ilustracién 11. Seleccidédn de puente File System

Aparecera un nuevo elemento y su correspondiente pantalla de configuracion:

D Mode File Systern (CEV, Bxcel, XML, JSOM, Avro, Parquet, ORC, COBOL Copybook) from my_telecom_configuration

Overview Import Setup Import Options Security Jersions Log Connections Audit Log

Properties
add descnption Creation date
Last modification date

Stewards

Options

Propagate documentation

Ilustracién 12. Vista Previa nuevo modelo

Desde la pestafia Import Setup seleccionamos el directorio v el o los ficheras:

Overview Import Setup Import Options Security Yersions Log Connections Audit Log

Bridge : File System (CSY, Excel, XML, JSON, Avro, Parquet, ORC, COBOL Copybook)

Parameter Value
Root directory” / ChStudentFilesysource files
Include filter 20180215_CDRO027 L.csy

Exclude filter

Partition directories

Sample size

Incremental import True

Miscellaneous

Ilustracién 13. Preparacién de importacién de un Modelo de Fichero

Desde la pestafia Import Options podemos definir el nimero de filas analizadas para tomar los
metadatos y el nimero de filas que tomara como muestra. Tras editar ambos valores pulsamos Save
en la esquina superior derecha para confirmar los cambios:
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Send ernail notification when an import:
] fails for any reason
7] succeeds bringing changes

] completes but there are no changes

Import options

7| Create new versions only when new impart has changes

Copy model description to content

Overview Impart Setup # Import Options Security Versions og
Data profiling
[4 Profile 1000 rows Sample 10 rows

Audit Log

Cancel &) Save

Ilustracién 14. Configuracién de importacién de un Modelo

Tras haber configurado el fichero, pulsamos Import para extraer los metadatos del fichero tras lo que

aparecera una ventana que mostrara el estado de la importacion:

Overviey mport Setup Import Options

D SampleFile | File system (CSV, Excel, XML, JSON, Avro, Parquet, ORC, COBOL Copybook) from my_telecom_configuration

Versions Log Connections

Audit Log

i :

Ilustracién 15. Ejecucién de importacién de

Modelo

Log Messages : Import SampleFile

1) [2020-04-22 11:06:50] Starting import....

[2020-04-22 11:06:51] Listed 1 files in 1 directories.
[2020-04-22 11:06:51] Processing files...

[2020-04-22 11:06:52] Processed 1 files of 1.

[2020-04-22 11:06:52] Started partition detection analysis...
[2020-04-22 11:06:52] Totally listed 1 directories.
[2020-04-22 11:06:52] Totally processed 1 files.

[2020-04-22 11:06:57] Operation completed.

Page 1 | of1 Show:

& Operation succeeded

1) [2020-04-22 11:06:47] Started operation: Import model version

[2020-04-22 11:06:51] Listing files in file:(C:/StudentFiles/source files

[2020-04-22 11:06:52] Import completed successfully <2020-04-22 11:06:523
[2020-04-22 11:06:54] The content did not change since the last import: a new version will not be created.

Status

3, Save Log

Displaying 1-12

Close

Ilustracién 16. Log de importacién de Modelo

Una vez finalizada la operacién, podemos recurrir al ment Browse para asegurarnos de que los metadatos

han sido correctamente introducidos:

BIG DATA — BUSINESS INTELLIGENCE — MACHINE LEARNING
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Dataset

Database

File
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Tableau
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My Workflow Tasks
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Labels

Lists

Report

Architecture Diagram
Statistics

Suild 1. Diagram

<

Hierarchy View
File Systems
Folders

Files

Fields

Ilustracién 17. Menu de busqueda de

ficheros

Seleccionando el archivo que hemos importado podremos acceder a la visualizacion de los datos:

HOME  BROWSE

MANAGE
Browse File > Files

1-20f2 3

L[}

m YT B &

Filters

SEARCH TEXT )

File> Files

¥) 20180215_CDRO027L.C5V rom SampleFile > StudentFiles » source fil

Ilustracién 18.

Seleccién de archivo

importado

WOME  BROWSE AANAGE

strint StriTimeca  MSISON Voie o Tt Votume enaot EnaTmeca  Swrifq

G 1

DesthesisOn

Ilustracién 19. Vista previa de archivo

BIG DATA — BUSINESS INTELLIGENCE — MACHINE LEARNING
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En este punto se muestra una vista general de los datos pero se puede realizar un analisis mas detallado.
Enlapestana Fields se muestrantodoslos campos,y sipulsamos encima de uno de ellos, se muestra
un pequeno analisis de los datos del mismo:

)| | CsvFile from Samplefile > StudertFiles > sol

E‘J 20180215_CDR0O0271.0sv (

e Fields Relationships Relat Data Floy

Semantic Flow Comments Attachments Audit Log
1-130f13 ] = E

St

=] =

StriTimeCd

=1

MSISDN

=]

Voice

=1

Data

i Text

n

Volume

endDt

EndTimeCd

[= =]

StrEq

=]

Incoming

=1

Outgoing

=1

DestMSISDN

Ilustracién 20. Campos del Archivo

Ilustracién 21. Vista previa de campo

En la pestana Sample Data encontramos la muestra de datos que hemos establecido en la
importacion, desde donde también se puede ver un pequeno analisis de los datos. Por defecto se muestra
la pestana Properties, pero podemas cambiar a la pestana Profiling donde se muestran mas
datos:
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Ilustraciones 22-25. Perfil de datos de campo

2.5.2 EXTRACCION DE METADATQS DE UNA BASE DE DATOS

TDC dispone de gran variedad de puentes para conectarse a bases de datos, en este ejemplo utilizaremos
el puente “Oracle MySQI Database (via JDBC)”:

New Model X
Mame: SampleDB

Description:

Irmport Server: Default Server

Import Bridge: Oracle MySQL Database (via JDBC)

Pag. 18 de 49
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Ilustracién 26. Seleccidédn de puente Oracle MySQL Database
Analogamente al ejemplo anterior, al crear un nuevo modelo se nos muestra la vista previa del

componente. Desde el men( accedemas a Import Setput Vanadimos los detalles de conexion a la
base de datos:

xg SampleDB | oracle MySOL Database (via JDEC) from my_telecom_configuration
Overview * Import Setup Impart Options Naming Standards Security Versions Log Connections Audit Log

Bridge : Oracle MySQL Database (via JDBC)

Parameter Value
Driver Location

Host* locathost
Port* 3306
User user
password e
Schema

Stored procedure details Signature
Importindexes False

Miscellaneous

Ilustracién 27. Preparacién de importacién de un Modelo de Base de Datos

Una vez establecida la conexion, podemos seleccionar el o los esquemas de los que deseamos extraer los
datos:

Repositony 0 x

—'t= studentpc-45ab8 6b 949 143 55300803 15412 6T\MyS0OL Community Server (GPL) - 5.7.11-log (Directory Structure Model)
[ €% orm (Store Conten)
] &% datawarehouse (Stare Content)
| & datawarehouse? (Store Content)
| &5 information_schema (Store Content)
O mysql (Store Content)
| &% performance_scherma (Store Content)
| w5 sys(Store Content)
| & talend_dq (Store Content)

Ilustracién 28. Seleccidn de esquema

Tras seleccionar el esquema, probamos que funcione correctamente la conexion y guardamos:
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= SampleDB | oracle MySOL Database (via JOBC) from my_telecom_configuration

=
Overvie * Import Setup Impart Options Naming Standards Security Versions Log Connections Audit Log Cancel [ Save
Bridge : Oracle MySQL Database (via JOBC) Import Server Default Server

Parameter Value Help
Driver Location Parameter information

Deseription: you can specify a st of database
Host* locathost schemas to import

Vihen the listis empty all available schemas are
pon* 3306 o
sar i The st can have one or mare schema names:

separated by semicolons (e 9. schema;
Password schema2).

You can specify schema name patterns using SOL |
Schema cm LIKE expressions syntax
Stored procedure details Signature Patterns support inclusions and exclusions

Here s an example of inclusion syntax, "A%; %E;
Import indexes False 9CS%; D" that tries to get schema names that

- stert with A or
Miscellaneous Eatiaen

- contein C or

- equal D

Note: when a pattern has special characters, ke
spaces enclose i in single quote marks (2.9, "two
Wo%! onewo%;")

To exclude & pattern prefix it with NOT. Here is an
example of exclusion syntax, "A%; %B; NOT
%SYS; NOT 'SYS%"

that contributes to the following SQL fiter: "where
(name fie A% or name like %B) and (name not fike
%SYS) and (name not fie 'SYS%!)"

Ilustracién 29. Prueba de conexién a Base de Datos

Cambiamos a la pestafia Import Options para configurar el nimero de filas que toma para
establecer los metadatos y el nimero de filas que compondran la muestra. Tras configurarlo guardamos
la configuracion e importamos los metadatos:

g SampleDB | oracle MySOL Database (via JDEC) from my_telecom_configuration

Overvies mpo

Setup * Import Options Naming Standards Security Versions Log Connections Audit Log Cancel | Save

Data profiling

4 Profile | 1000 rows Sample 10 rows

Ilustracién 30. Configuracidédn de importacién de un Modelo

Con laimportacion aparecera un log que mostrara el desarrollo de la operacion:

Log Messages ; Import SampleDB 0 x

1) [2020-04-24 08:22:50] Started operation: Import model version
[2020-04-24 08:22:51] Loading jar files from 'C:iTalendDataCatalogitomeat\. \javalldbcimysgl'

[2020-04-24 08:22:52] A JDBC driver, 'com.mysql.jdbc.Driver' is available but missing required characteristics:

- Driver name is 'MySQL Connector/)' while ‘MySQL-AB JDBC Driver' is expected.
Please consult the 'Driver location' configuration parameter for instructions on how to make the required Driver available to the application.
[2020-04-24 08:22:52] Loading metadata from MySQL',

) [2020-04-24 08:22:52] Loading class * com.mysql.jdbc.Driver'. This is deprecated. The new driver class is *com.mysgl.cj.jdbc.Driver', The driver is automatically
registered via the SPI and manual loading of the driver class is generally unnecessary,

[2020-04-24 08:22:53] Setting model properties

[2020-04-24 08:22:54] Import completed successfully <2020-04-24 08:22:54>

[2020-04-24 08:22:56] Storing imported model to repository at: [-1,2869] 2020-04-24 08:22:50 [Version]
[2020-04-24 08:23:04] Operation completed.

Ilustracién 31. Log de importacién de Modelo

Desde el menl Brawse>Database>HierarchyView podemos visualizar el contenido que acabamos

de importar:
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BROWSE MANAGE

Glossary 3uild
Dataset

Database

File

JSON Datahase

Tahleau

Talend Data Integration
My Workflow Tasks
Hierarchy View

Labels

Lists

Report

Architecture Diagram

Statistics

(1. Diagram

£a
Hierarchy View
Datahases
Schemas
Tahles
Columns
Procedures

Diagrams

Ilustracién 32. Menu de bisqueda de bases de datos
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Una vez hecho esto, nos parecera el esquema del modelo SampleDB recién importado, mediante el

simbolo + podemos expandir el esquema tal y como se muestra en la siguiente ilustracion:

HOME BROWSE MANAGE

Hierarchy ¥

Category [ELIEIEY Database X

% = SampleDB
=% Schemas
—F crm
—-27 Tables
—- . contract
= Columns

[ contractnumber

enddate

f offer offercd
startdate
~-¥Z Constraints
—- B PRIMARY

— 5 columns

+ customer

+57 offer

ol Y|

customer_idcustomer

- w® contractnumber

Ilustracién 33. Esquema expandido de base de datos

Seleccionando cualquier campo podemos acceder a una vista que muestra los metadatos recopilados de

dicho campo:
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B CUSTOMEr_idCuStOmer (add tusiess name) ffll | Column om Saveteds » am s contract

Overview Fetated Reposts. Data Flow Semantic Flow Comments Audit Log
Business Descnption
T Bunness (emrpton
Inferred Semantic Types inferred Datatypes
FRisee ode T WIEGER s
usostooe e
0€ Posit code S e
- nong
Panems Hestogram
baidad |=— ]
9999 - 16%
ST 970 UETT 15T 4157 SSAST  6SAW TSV B3O 1A
Profiling Statistics
Pritiling Date 23 Minutes Age
Count 20
Digince 9
Duplcato 2

Labels
it Labeis

Lists

Semantc Types

usmmaem:) v X DEMuCnupom v X

Propecies

BuanessName 00 Ve
Term ookt vatin
Hattve Type COLUMN
Postion 4

[ata Type int
Langen 10
Scule 0
Nullsble false
Identty false
Hige Dana s
Last Moaed 24 Minutes Ago

Ilustracién 34. Vista previa de campo

2.5.3 EXTRACCION DE METADATOS DE DATA INTEGRATION JOB

TDC dispone de puentes para conectar con otras herramientas Talend:

C% talend o i et i 0 4%

@isa bridge requiring the tool to be installed in order to access its SDK.

Sisa bridge requiring internet access to https:/irepc
download the necessary third party sof are driv
MIMB server with internet acoess)

Wisa bridge offering remote tool repository browsing for model selection.

oa

and exceptionally a few other tool sites) in order to
IMB/ (such directory can be copied from anothe

er

Fisa bridge supporting the tool repository with multiple models (allowing for unchanged model reuse in fast incremental harvesting).

Ilustracién 35. Puentes disponibles de conexidén a herramientas Talend

Seleccionamos el puente que nos interese, en este ejemplo sera Talend Data Integration:
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MNew Model

Mame: Model
Description:
Import Server: Default Server

Import Bridge: l BEIENG] Data Integration

{x Talend Data Integration
{x Talend Data Preparation
[£) Talend Master Data Management (MDM)

Ilustracién 36. Creacién de modelo utilizando puentes a herramientas Talend

Desde la pestana Import Setup seleccionamos el directorio en el que se almacena el proyecto desde

el cual queremos realizar la importacion y seleccionamos el o los i tems que queremos importar desde

el repositorio:

Ilustracién 37. Selecciédn de Trabajo loadDimensions

Repository

~.. Talend (Repository)

—-[_| B3 File Connections (File Connections)

[] B antenna_ref (File delimited)

| B CallDetailRecords (File delimited)

-1 #3 Db Connections (Db Connections)

-] 188 mysql_crm (Db Connection)

<[] W88 mysql_datawarehouse (Db Connection)

A &4 lob Design {lob Designs)

[ ] £ computeiggregate {lob)

[ £} loadDimensions (lob)

[ &% loadFacts (lob)

Una vez seleccionados, comprobamos la conexién, guardamos los cambios realizados e iniciamos el

proceso de importacion:
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@ SampleTD\ | Talend Data Integration from my_telecom_configuration

* Import Setup Import Options Security Versions Log Audit Log Cancel || ) Save
Bridge : Talend Data Integration Import Server Default Server
Parameter Value
Project directory” CA\StudentFilesyTalend workspace\LOCAL_PROJECT
Project items” processfloadDimensions

lob Context
Context File Directory

Miscellaneous

Ilustracién 38. Preparacién de importacién de un Modelo TDI

Al realizar la importacion aparece un log de la misma informando del progreso del proceso:

Log Me Import SampleTOI a x

i) [2020-04-24 09:32:27] Started operation: Import model version

1) [2020-04-24 09:32:30] Importing "iprocessiloadDimensions’

1) [2020-04-24 09:32:31] Started ETL postprocessor.

1} [2020-04-24 09:32:31] Loading connection models,

1) [2020-04-24 09:32:31] Generating runtime tree structure,

1) [2020-04-24 09:32:31] Processing transformation tasks,

1) [2020-04-24 09:32:31] Saving connection models.

1) [2020-04-24 09:32:31] Saving directory structure,

i) [2020-04-24 09:32:32] Import completed successfully <2020-04-24 09:32:32>
1) [2020-04-24 09:32:33] Creating multi-model models.

1) [2020-04-24 09:32:33] Processing models 1 to 5 of ...

1) [2020-04-24 09:32:34] Imported S new and reused O existing models.
1) [2020-04-24 09:32:34] Saving model connections.

i) [2020-04-24 09:32:34] Processing connections 1 to 3 of 3...

1) [2020-04-24 09:32:34] Creating multi-model folder structure,

1) [2020-04-24 09:32:36] Operation completed.

Ilustracién 39. Log de importacién de Modelo

Desde el menl Browse>Talend Data Integration>HierarchyViewaccedemos alalistade
los modelos TDI importados donde pulsando el icono + que aparece a la izquierda de cada componente
podemos expandir el esquema:
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[Y]

Q
E

Talend Data Integration X

~ 4 SampleTDI

—-ﬂ Db Connections
é—ﬂ mysql_crm
i am

+- E contract

+- BB customer
i +- E offer
o mysql_datawarehouse
—T datawarehouse
+- B ref_antenna
+- B ref_contracts
+- B ref_customers
+- B ref_offers
+-) File Connections
~ £ lob Design
—A loadDimensions
L. B LoadDimensions
+-@ "ontract”
+-@ "customer”
+-@ ‘offer’
+-3% antenna_ref
+HROy

+-<@ dataware_antenna

+-<@ dataware_customer
+-<@ dataware_offer

+-1% mysgl_crm

+-<@ mysql_datawarehouse
415 mysql_datawarehouse

Ilustracién 40. Esquema Modelo TDI importado

En cada componente encontramos distinta informacion referente al mismo. Accediendo al componente
loadDimensions, que representa el trabajo cargado, podemos visualizar el Dataflow del mismo:
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« mysql_crm =]

. customer |=|
address1
address2

city

ernail

firstname
gender
idcustomer
lastname
msisdn
subscriptiondate
tenure

zipcode

T
contract

e

offer

g "customer" —
address1
address2

city

ermail

firstname
gender
idcustomer
lastname
msisdn
subscriptiondate
tenure

zipcode

.|+

"contract"

antenna_ref

2 dataware_customer =
addres=s1
address2

city

email

firstname
gender
idcustomer
lastname

msisdn
subscriptiondate
tenure

zipcode

.

mysql_datawarehouse

-3

dataware_offer

+

+|

R

dataware_antenna

o mysql_datawareh,.. =/

T ref_customers =
address1
address2

city

email

firstname

gender
idcustomer
lastname
msisdn
subscriptiondate
tenure

zipcode

=
™

ref_contracts

e
b\

ref_offers

=
),

ref_antenna

Ilustracién 41. DataFlow del trabajo loadDimensions

TDC ha creado un vinculo con este archivo por lo que, si sufriera modificaciones, al recolectar nuevamente

los datos (se puede hacer de forma manual o automéaticamente estableciendo horarios de recoleccion)

se actualizaria el DataFlow.

Por otro lado, TDC almacena versiones de los metadatos. Si se activa la opcion para poder verlos,

seguiriamos teniendo ambas versiones y se podria mostrar a los usuarios mediante la interfaz

Metadata Explorer aquellaversion gue nosinteresase. Se puede establecer que automaticamente

se muestre la Gltima version o que el cambio tenga que ser manual.
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A pesar de la informacion mostrada, en el mend Manage>Contents podemos ver que hay un Warning
en el componente SampleTDI que nos informa de problemas de conexién, esto aparece al no haber unido
este Modelo al resto de modelos a los que hace referencia:

X SampleTD! ]

i\ Connection [C\] is not connected.
¢ Connection [mysql_crm] is not connected.
/2 Connection [mysql_datawarehouse] is not connected.

Ilustracién 42. DataFlow del trabajo loadDimensions

La solucion a este Warning se muestra en la siguiente seccion.

2.6 STITCHING METADATA

Este proceso debe realizarse tras la recoleccion de metadatos de algunos componentes cuando existen
ambigtedades que no pueden ser resueltas automaticamente. La principal funcion es crear una relacion
entre modelos para poder analizar el impacto y el linaje de los datos.

Accedemos a Browse>ArchitectureDiagram Y vemos que disponemos de un Documento, dos
bases de datos y un proceso TDI:

HOME  BROWSE MANAGE
Architecture diagram
O Q|| 125% | | & | Dl =
SampleFile
= | =)
=1 fo=—c
SampleDB SampleTDl SarpleDatattareHouse

Ilustracién 43. Diagrama de arquitectura sin enlazar
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De los cuatro componentes disponibles, Gnicamente el componente SampleTDI tiene un Warning, esto
se debe a que dicho componente tiene internamente referencias a otros componentes y no se han
establecidos las relaciones. Hacemos click derecho en dicho componente y presionamos en Edit

Connections:

>

SampleTDl

" #= Open

X

_& Highlight related glossaries

5% Layout selected ohjects
W, Edit Connections
%’ Edit Content Settings

(©

CarenlaMaralbaraH

Ilustracién 44. Menu de acceso a edicidén de conexiones

Las canexiones de los companentes se gestionan desde el mismo punto que realizamos las importaciones:

@ SampleTDl | Talend Data Inteqration from my_telecom_configuration m :
Over Import Setup Import Options Security Versions Log Connections (3) Audit Log O Filter
£ Refresh
Connection Name Usage Store Schema/Path
BN Source
£ mysql_crm Source
£ mysql_datawarehouse Destination
Ilustracién 45. Menu de conexiones de Modelo TDI
En la primera fila, en la columna Store seleccionamos el fichero:
o View Log =y Stitching Report
Connection Name Usage Store Schema/Path
[E e Source SampleFile
= mysqgl_crm Source - Select store -
= mysql_datawarehouse Destination ) Ignore
|--] SampleFile
Pag. 28 de 49
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Seleccién de almacenamiento

o Wiew Log o Stitching Report
Connection Name Usage Store Schema/Path
| B Source =5] SampleFile !
= mysql_crm Source
& mysql_datawarehouse Destination
Ilustracién 47. Seleccién de Stitching Report
Desde aqui podemos observar que se ha creado la conexian adecuadamente:
\‘ C\ | Source model: [5) SampleFile | Target model
< Cf > | StudentFiles > s| > antenna_refbd > > v < CA >  StudentFiles > sourcefiles > >
Q i
& s

Ilustracién 48. Visualizacién de Stitching Report enlazado

Tras realizar el mismo procesa con la segunda fila, vemos en el Stitching Report no se ha realizado

el enlace como deberia;

HOME  BROWSE MANAGE

\* mMYSql_Crm | Source model: [) SampleFile | Targetmodel: < mysqlem

< MySQL Community Server (GPL) - 5.7.11-log = > > vi Y < mysgl_crm > >
Name Name

v 1

v & customer

v offer

Ilustracién 49. Visualizacién de Stitching Report sin enlazar

En este caso tendremos que seleccionar un esquema;
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& Edit Schemas q Stitching Report

- Connection Name Usage Store Schema/Path
B Source [5) sampleFile Select directony
£ mysql_crm Source & SampleDB No default schema

Ilustracién 50. Visualizacién de Stitching Report sin enlazar

Dejamos la opcion que nos viene por defecto y pulsamos Ok:

Schema mapping for mysagl crm x
Connection schema Store Schema
crm = om

Ilustracién 51. Mapeo de esquema

El siguiente paso consiste en realizar el mismo proceso con la tercera fila que corresponde al
datawarehouse, asignando las columnas Store vy Schema/Path:

Connection Name Usage Store Schema,/Path

ESL=Y source [2] sampleFile Sefect direchony

= mysql_crm Source = sampleDE £rm -3 crm

g rysql_datawarehouse Destination g SampleDatavwareHouse datawarehouse -» datawarehouse

Ilustracién 52. Conexiones Preparadas

Tras realizar este proceso es necesario ejecutar una construccion pulsando Build
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= g . _
Manage Contents & Suld)j| = Dagram | 2 ﬁ SampleTDl | Talend Data Integratior
% o .
r Crvarview Impart Setup Impart
= sampleDataWareHousa 5 : o
B  Edit Schemas g Wiew Log q Stitching R
= sampleDE
D SampleFile Connection Name Usage
£¥ SampleTD! = Source
| = mysql_crm Source
= miysql_datawarehouse Destination

Ilustracién 53. Seleccién de Build

Ahora podemos ver que el Warningdel componente SampleTDI hadesaparecido, porlo que al revisar
el Stitching Report delas canexiones a bases de datos que acabamos de establecer se muestran
los componentes enlazados:

\‘ mysql_cm ’ 3 Ta det &
< v Y ¢
Name Naene
Gy v % ~M
% v @
% % v (3
W " .
< [ ' <
MNama Name
%« @
v @3
v v @
v wv@

Ilustracién 54. Visualizacidén de Stitching Report enlazado

Al volver a Browse>ArchitectureDiagram apreciamos que los elementos han sido debidamente
conectados:
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125%

(©

SampleDB

Architecture diagram

SampleFile

)
—

SampleTDI SampleDataWareHouse

(©

Ilustracién 55. Diagrama de arquitectura debidamente enlazado

2.7 CREACION DE GLOSARIO

Para acceder a la creacion de un glosario nos dirigimos a Manage>Contents :

MANAGE

Contents

Users

Groups

Statistics

Log

Schedules

Servers

Email

Custom Attributes
Semantic Types
License

System

Advanced Metadata Manager

Ilustracién 56. Menu de administracién de contenido
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Anadimos un nuevo glosario a través del simbolo +:

Manage Contents & Build (1, Diagram
X

|§| Model

£ Semantic Mapping

% Data Mapping

Ilustracién 57. Afnadir Glosario

Rellenamos los campos de nombre vy descripcion. Confirmamos pulsando OK:

Mewy Glossary x
Marne: |Samprbssmy
Description: SampleGossary

Ilustracién 58. Creacién de Glosario

A través del menl accedemos a los glosarios que tenemos creados:
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Glossary

Dataset
Database

File

JSON Database

Tahleau

Talend Data Integration

Hierarchy View
Labels

Lists

Report

Architecture Diagram

Statistics

Hierarchy View

Glossaries
Terms

Categories

Ilustracién 59. Busqueda de Glosarios

Accedemos al glosario que hemos creado:

1-10f1 o

Filters

SEARCH TEXT

Glossary » Glossaries

ADD FILTER

Browse Glossary » Glossaries

HOME  BROWSE MANAGE

RESET

n SampleGlossary
SampleGossary

1
=

Ilustracién 60. Visualizacién de Glosarios
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Desde la visualizacion previa del glosario, que esta vacio, importamos un glosario previamente creado:
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HOME  BROWSE MANAGE O Search
H SampleGlossary | clossary
Overview Categories Semantic Flow Comments Attachments Audit Log

Categories s Labels

Lists

ihE@BEO 99

<l Import Glossary Objects/Relationships
Export Glossary Objects

Export Glossary Relationships

Search in Model

Open Business Glossary

Open in Metadata Manager

Open Manage Contents

Compare with...

Compare with previous version

Ilustracién 61. Menu para la importacién de un Glosario

Seleccionamos el archivo y el tipo de delimitador. Pulsamas Import :

Import Glossary Objects/Relationships

File: los

Column delimiter: (® Comma () Semicolon

aryObjectsTelecom.csy

Download Sample CSY File

Ilustracién 62. Importacién de un Glosario

Aparecera un log con el progreso del proceso:

Log Messages : Import Glossary Objects/Relationships

(i) [2020-04-27 08:17:41] Started operation: Import csv file into glossary
i) [2020-04-27 08:17:41] Creating category 'Antenna’.

(1) [2020-04-27 08:17:41] Creating category 'Customer',

(1) [2020-04-27 08:17:44] Processed 15 line(s).

(i) [2020-04-27 08:17:44] Operation completed.

(1) [2020-04-27 08:17:44] Finished import process. Created: 2 Category(s), 13 Term{s);Updated: 0 Category(s), 0 Term{s);Deleted: 0 Category(s)0 Term{s);

Ilustracién 63. Log de importacién de un Glosario

Tras finalizar la operacion podremos apreciar en la vista previa del Glosario nueva informacion referente

a las categorias y términos importados:
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Overview Categaries Sermantic Flow Comments Attachments Audit Log
Categori 5 CREATE | SHOW ALL
=7 Antenna
=7 Customer

Ilustracién 64. Vista previa de Glosario

Siguiendo el mismo proceso de pueden importar relaciones a los glosarios:

Import Glossary Ohjects/Relationships X

File: GlossaryRelationshipsTelecom.csy I Browse... |

Column delimiter: (@ Comma () Semicolon

Download Sample CSY File

Importacién de Relaciones de un Glosario

Ilustracién 65.

Tras acceder a los términos afectados, podemos apreciar que se han creado las relaciones:

Overview Relationships Related Reports Semantic Flow Comments Audit Log
1-20f2 s =\ YT I8 & | searchText O | | |4 Create
Contains 4 ¥-Coordinates from SampledLe Antenna
X coordinate for antenna geolocation
Contains 4 | Y-Coordinates from SampleGlossary > Antenna
¥ coordinate for antenna geolocation

Ilustracién 66. Relaciones de términos de glosario

Enelmenl Browse> Architecture Diagram vemos el glosario creado, sin relacionar:
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Architecture diagram

| | 200% | |@| (36 | (B, |G

SampleGlossary

Ilustracién 67. Diagrama de Arquitectura de un Glosario desenlazado

El siguiente paso consiste en mapear las relaciones del glosario a los componentes afectados. Para ello,
desde el men( de administracion de contenidos crearemos un Semantic Mapping:

Manage Cantents ¥ Build | 'C1, Diagram

X o
NModel

{4 Glossary

&% Semantic Mapping

%> Data Mapping

Ilustracién 68. Menu de creacién de mapa semantico

Rellenamos los campos solicitados. Para seleccionar componentes pulsamos en la lupa:

New Semantic Mapping

Mame: SampleSemantichMapping
Source content:  SampleGlossary

Target content: SampleDataVWareHouse

Description: SampleSemantichMapping

Ilustracién 69. Creacidén de mapa semantico
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El diagrama de arquitectura se ha actualizado mostrando la relacion entre el glosario y la base de datos

datawarehouse mediante el mapa semantico:

Architecture diagram

e ey L
110% * E 3 D
et +

=]

SampleFile

|
BN 2

v
o ==
== =
SampleDEB SampleTDI SampleDataWWareHouse

Y
*

SampleGlossary

\

SampleSemanticMapp...

Ilustracién 70. Diagrama de arquitectura Glosario relacionado

A continuacion, procedemos a realizar un mapeo en profundidad del glosario. Accedemos a

Manage>Advanced Metadata Manager. Hacemos doble clic en SampleSemanticMapping
para abrir el componente:

e | @ DATA CATALOG - Metadata Manager

Repository [ RN & SemanticMapping *
- = & Semantic Mapping Mapping Editor Mapping Reporter
= (ﬂRepusiinVy

++=7 Configuration
T my_telecom_configuration
o L:’H my_telecom_configuration

Search 4

Destination

Search { T

Name

Name Source

v [ Categories
-+l sampleGlossary

+[] sampleFile
++& sampleDataWareHouse
+-& sampleDB
+ 1 sampleTDI
+-37 SampleSemanticMapping

v 8 Schemas

Ilustracién 71. Diagrama de arquitectura Glosario relacionado

Expandimos ambas columnas. Categories>Customer>Terms .

Schemas>datawarehouse>Tables>ref customers>Columns.

Arrastramos cada elemento
de una columna con su correspondiente de la otra columna:
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Hame Destination Mamne

Address1 E address1

= Address 2 f address2

City g city

= Firsthame 5 email

Full Address g firstname

= Full Mame g gender

LastMame e idcustomer

= Zipcode f] lastname
g msisdn

Ilustracién 72. Mapa Semantico sin mapear

g subseriptiondate

E tenure

f zipcode

Ilustracidén 73. Mapa Semantico mapeado

Retrocedemos y realizamos el mismo proceso con Antena Y con ref antenna:

Name Destination Name Source
Gy S mddress address1 Gy [ addresst Address 1
By Address 2 address2 %, addressz Address 2
£ City city G [ city City
X, First Name  firsthame g email
Full Address Q[ firstname First Mame
Full Mame E gender
X, Lagthame  lasthame [ idcustomer
S = Zipcode zipcode Sy [ lastname Last Marme
E msisdn
 subscriptiondate
f tenurz

= Area f area
= ciy i city
= Full Coordin... f commission_dt
= %Coordinates f tech_id
= -Coordinates f x_coord
B v_coord

Ilustracién 74. Mapa Semantico sin mapear
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Marne Destination Mame
K, I Area area Gy [ area
@ Z|Cily city Sy H city
= | Full Coordinates [ commission_dt
% — | %-Coordinates ¥_coord tech_id
@, I|v-Coordinates y_coord Sy [ w_coord
% y_coord

Source
Area

City

A-Coordinates

Y-Coordinates #=

Ilustracién 75. Mapa Semantico mapeado

Cerramos la pestana Advanced Metadata Manager del navegador, y desde el diagrama de

arquitectura realizamos doble clic en el componente del mapa semantico. Desde el componente, si

accedemos al campo FirstName del glosario (columna de la izquierda) podremos visualizar la

informacion referente a dicho término:

\O/ SampleSemanticMapping | source model: (| Samplec

[1 Show only broken links

Source Source Path Target

= First Name J/SampleGlossary/Categories/Customer/Terms/First Name H firstname
= Last Mame fSampleGlossary/Categories/Customer/Terms/Last Name H lastname
= Addr JfSampleGlossary/Categories/Customer/Terms/Address 1 ‘ address

/SampleGlossary/Categories/Customer/Terms/Address 2

/SampleGlossary/Categories/Customer/Terms,/Zipcode
fSampleGlossary/Categories/Customer,/Terms/City g city
/SampleGlossary/Categories/Antenna, /Terms/Area

J/SampleGlossary/Categoties/Antenna/Terms/City

/SampleGlossary/Categories/antenna /Terms-Coordinates |

¥_coord

JSampleGlossary/Categories/Antenna/Terms/Y-Coordinates oord

sary | Target model

-
=

Target Path

MySOL Community Server (GPL) -
MySOL Community Server (GPL) -
MySOL Community Server (GPL) -
MySOL Community Server (GPL) -
MySQL Community Server (GPL) -
MySOL Community Server (GPL) -
MySQL Community Server (GPL) -
MySOL Community Server (GPL) -
MySOL Community Server (GPL) -
MySOL Community Server (GPL) -

SampleDataWareHouse

3, =] Import & Export

5.7.11-log /Schemas/datawarehouse,/Tablest.
5.7.11-log /Schemas/datawarehouse,Tablesr..
§.7.11-log /Schemas/datawarehouse,Tables,t.
5.7.11-log fSchemas/datawarehouse,Tablesr...
5.7.11-log /Schemas/datawarehouse/Tablesr.
5.7.11-log /Schemas/datawarehouse/Tables/t...
5.7.11-log /Schemas/datawarehouse,/Tablest.
5.7.11-log fSchemas/datawarehouse/Tables/t...
5.7.11-log /Schemas/datawarehouse/Tables/t...
5.7.11-log fSchemas/datawarehouse/Tables/t...

Ilustracién 76. Vista previa del componente Mapa Semantico

Desde la pestana Semantic Flow, conlaopciénde Diagramy eltipo Usage podemos ver el diagrama

de uso de dicho término:

First Name | Term from sa

sary > Customer

Overview Relationships Related Reports Semantic Flow

® S 100% ® =

List

{2 sampleDB.crm [~

Diagram

customer [~
firstname

B sampleGlossary [
=l
i = ‘

g\ CHS ek {2 sampleDataware... [—]

~ ref_customers [—|
firstname

Comments Audit Log

Type: | & Usage

=] £ Quick find

sapiadold A

Ilustracién 77.
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Diagrama de uso de un término de un Mapa Semantico
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2.8 TIPOS SEMANTICOS

Para administrar los tipos semanticos accedemos al menl Manage>Semantic Types:

HOME  BROWSE MANAGE O Search

Manage Semantic Types

4 Add =] Import  [& Export & Publish

Ilustracién 78. Diagrama de uso de un término de un Mapa Semantico

Pulsando en Import podemos buscar e importar un Tipo Semantico previamente creado:

Import Semantic Types ®

File: SemanticTypes.xml

Ilustracién 79. Importacién de Tipo Semantico

Tras la importacion comprobariamos que se ha importado correctamente y lo publicamos:

Manage Semantic Types

4 Add ¥ Delete =] Import  [& Export « Publist

Name | Data Type Term Hide Data Description

Offer Enumeration Customer offer

Offer Details

Name: Offer Passible Values: Zen 2GB
Play 40GB

Description: Customer offer Play 30GB
Mini 5GB
Mini 50MB
Jet B0GB

Term: Select a Term Jet 100GB

[] Hide Data

Ilustracién 80. Publicacién de un Tipo Semantico

Desde el buscador de la esquina superior derecha accedemas a la comuna o f fername donde aplicaremos

el Tipo Semantico of fer importado:
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O offername calumn

Search results

offername

from SampleDB » crm > offer

offername
datawarehouse » ref_offers

SampleDataWareHouse
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Ilustracién 81. Resultado de busqueda offername column

Se puede apreciar que la columna offername aln no tiene ningln Tipo Semantico asignado, abrimos

el mend pulsando en los tres puntos y hacemos clicen Refresh profiling data:

] from i
Open in Metadata Manager
Overview P
& OpenManage Contents
I_Refresh profilng data
% Remove profiling data

Ilustracién 82. Previsualizacidén offername

Dejando las opciones predeterminada pulsamos en OK. Nos parecera un log informando del progreso del
proceso. Tras terminar podemos apreciar que se ha detectado automaticamente el Tipo Semantico:

Sernantic Types

Offer (1(

Ilustracién 83. Tipo Semantico detectado
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TECNOLOGIAS

Trabajamos con las principales tecnologias y somos Partners Certificados de Vertica, Talend,
Microsoft, Snowflake, Kylligence, Pentaho, etc.

my
HORTONWORKS

% cassandra Qlik Q

\= RTICA ot

@ iEdDX. . mongoDB “etalend
1

(( ¥ SUGARCRM Spark’

=2 Java % Alfresco P r—

cloudera

M) PowerBl & SQlserver gmcRm ~ ORACLE
@ pentaho odoo

B LIFERAY.
AN

Mysql

@«\D PostgreSQL

&
v 4
v €
=

4 L\\.\\\\\NE

)
!

*y
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STTOOLS / LINCEBI

STPivot: Visor OLAP. |
STReport: Informes Ad-Hoc.
STDashboard: Cuadros de Mando.
STCard: Balanced Scorecard.
STAglle: \isor de Origenes de Datos.

DISTRIBUCION
HADOOP

Local y Nube:
Hortonworks
Cloudera

Nube:

Amazon EMR
Microsoft HD Insight

Hadoop - HOFS
FUENTES DE DATOS

Bases de datos (RDBMS, Columnar, NoSQL), ficheros
{ison, xmi, txt.), internet of the things (IaT), Apps, etc.

D . o
& LinceBI P
STTOOLS / LINCEBI
Analitica de Data Industrial & lloT O _ sonsowi
DISTRIBUCION
HADOOP e
______ F';‘E'ﬂ"—fbfll:m_s Local y Nube:

Bases de datos (RDBMS, Columnas, NoSQL).
Ificheros (on, xml, txt_). intemet of the things laT),
Data Indusirial, PLC/DCS, Seada, Historiador de

daa,

INTERNET INDUSTRIAL ROBOTICA AUTOMATIZADA MACHINE
GENC FICL G DATA N
INTELIGENCIA ARTIFICIAL e DE PROCESOS BIG DATA SS INTELLH 3
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OTRAS HERRAMIENTAS BI

.‘_b I
Nyt

PROCESAMIENTO OLAP

Kylin: Big Data M-OLAP
Vertica: Big Data C-OLAP
RDBMS: R-OLAP

| PROCESAMIENTO DW

Spark:

SQL, Real Time, Grafos y
Machine Learning (MLIB e
integracién con lenguaje R).
Hive:

SQL, Raw Data Discovery, ETL
Transformacién, Machine
Learning,

Pentaho: Carga Batch y Streaming.
ETL y Orquestacion.

Oozle: ETL y Orquestacion.

Sqoop: Carga distribuida, Batch.
Kafka: Carga distribuida, Streaming,

| ALMACENAMIENTO DISTRIBUIDO

Amazon S3.

VISUALIZACION AVANZADA DE BI & INTERNET INDUSTRIAL DE LAS COSAS
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INFORMACION SOBRE STRATEB|

'™ A
DATA
NINJA

Stratebi es una empresa espanola, con sede en Madrid y oficinas en Barcelona, Alicante y Sevilla,
creada por un grupo de profesionales con amplia experiencia en sistemas de informacion, soluciones
tecnologicas vy procesos relacionados con soluciones de Open Source y de inteligencia de Negocio.

Esta experiencia, adquirida durante la participacion en proyectos estratégicos en companias de
reconocido prestigio a nivel internacional, se ha puesto a disposicion de nuestros clientes.

Somos Partners Certificados en Microsoft PowerBI con una dilatada experiencia

Stratebi es la Gnica empresa espanola que ha estado presente todos los Pentaho Developers
celebrados en Europa habiendo organizado el de Espana.

En Stratebi nos planteamos como objetivo dotar a las companias e instituciones, de herramientas
escalables y adaptadas a sus necesidades, que conformen una estrategia Business Intelligence
capaz de rentabilizar la informacion disponible. Para ello, nos basamos en el desarrollo de soluciones
de Inteligencia de Negocio, mediante tecnologia Open Source.

Stratebi son profesores vy responsables de proyectos del Master en Business Intelligence de la
Universidad UOC, UCAM, EOLI...

Los profesionales de Stratebi son los creadores y autores del primer weblog en espanol sobre el
mundo del Business Intelligence, Data Warehouse, CRM, Dashboards, Scorecard y Open Source.
Todobi.com

Stratebi es partner de las principales soluciones Analytics: Microsoft Power BI, Talend, Pentaho,
Vertica, Snowflake, Kyligence, Cloudera...

Todo Bi, se ha convertido en una referencia para el conocimiento y divulgacion del Business
Intelligence en espanol.
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OTROS

Trabajamos en los principales sectores y con algunas de las compafias y organizaciones mas

importantes de Espana.

SECTOR PRIVADO

@ociosatia W/ mERmAcO R %ﬁ)
i

Ji"
%)

. pozm A

20:20mobile ameer UN'QQ’UW educaweb (3k)
@ PROSEGUR

EQU'FAX BBVA Blanco
. Jelefonica BOSCH L

SECTOR PUBLICO

+
sww Gobierno de Canarias m W rp-“u Caixa
E Cunsejeriade Educaciér}, . UNIVERSIDAD AUTONOMA l:“‘g.u; d'Enginyel‘S

Universidades y Sostenibilidad
£= Ayuntamiento
+ nm -
IDI de Logroiio
* U “ @ INSTITUT DE
_\\/_ DIAGNOSTIC PER "
Universitat LA IMATGE Y

de Lleida AYUNTAMIENTO St

de Arrecife Gobierno
Dlpsalut de La Rioja

Q{&;) Organisme Autdnom de Sel.t Plblica -

Dlnmc\éde G\mnl

o ‘f‘ M
AL Zaragoza ~ SaludMadrid

B €scuela de
organizacion

Zal industrial
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EJEMPLOS DE DESARROLLOS ANALYTICS

A continuacion, se presentan ejemplos de algunos screenshots de cuadros de mando disefados por
Stratebi, con el fin de dar a conocer lo que se puede llegar a obtener, asi como Demos Online en la

web de Stratebi:
‘13'15% \ 1 B—— 9 Tenerife 2 e @ Gran Canaria
\7159-1“‘11( @l 9602.151.63 € @ 1004877754 €
s 63\.645-""' . W 4.905.781,31 Ud. € 4.575:863.00 Ud
o 354 vl
&2 Negocio
0,000,000
8,000,000
6,000,000
\ 4,000,000
; 2,000,000 .
, - 3 e e |
601 602 603 604 605 606 607 608 609 610

Evoluckon Unidades.
Connde 0t Ak . (Y Dvwmbonss  Obastens

Data Ingestion Enterprise and Data Discovery Predictive
Manipulation Ad Hoc Reporting Visualization Analytics
Integration
I ! | I
Pentaho Analytics Platform
| ,
| I | i
Hadoop NoSQL Analytic Relational
Databases
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